Mineria de Datos

v Primer Parcial

Vv 08-08-2022

Docente: Miguel Angel Meza de Luna

Introduccidn del contenido del curso

+ Explicacion en clase

Evaluacién del curso

1. Dos examenes parciales con un valor de 20% cada uno (Este porcentaje sera evaluado considerando el examen escrito 10%, participacion en clases 5% y

cor)
5% vy tareas 5%).
2. Proyecto final que representa el 30% de |a calificacion final.

Nota: Para tener derecho a calificacion es necesario cubrir como minimo el 80% de asistencia y entregar y aprobar el proyecto final.

Formas de trabajo:
o Asistencia cuenta mucho. Faltar perjudica la participacion
e Las tareas probablemente seran semanales
» Probablemente examen préactico contrarreloj (2 o 3 horas) o para llevar
» El proyecto final que se entreguen avances. No obligatorios
Propuestas:

e Quitar las tareas y ponerle ese porcentaje a participacion (queda tareas 0%,
10%) (Aceptable)

o Participacion 0%, tareas 10%.

El proyecto requerira autocapacitacion trabajando en Python. Usaremos
PowerBIl, Excel, Python, R, otras.

Se queda la propuesta de participacion 0%, tareas 10%.
v 09-08-2022

Muchos datos, poca informacion
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Mineria de Datos

Revision de la presentacion de introduccion

¥ Video Documental “Big Data: el valor de nuestra informaciéon”

Revolucion de los datos

Actos cotidianos estan observados y proporciona informacién

No esta bien pensar “no tengo nada que esconder”

No es igual compartir donde estoy con cercanos que con desconocidos
Big data o datos masivos

Es necesario velocidad de procesamiento y tecnologia para recopilar los
datos

Transformacioén: Sociedad industrial a sociedad del conocimiento

La cantidad de informacién generada cada vez es mayor

Cifras muy potentes de busquedas en Google y tweets realizados
Internet of things

La domdtica. Calefaccion en casas, parking, semaforos, reciclaje.
Mineria de datos requiere también estadistica y matematicas

Recogida, integracion, almacenamiento, validacion, andlisis y explotacion
Datos —» Conocimiento

Reconocimiento de patrones — Predicciéon

¢, Qué precauciones debemos tomar como usuarios sobre nuestra
informacion?

Video Documental “Big Data & Al for bad guys”
La IA puede usarse para bien como para mal

A veces a la gente no le importan sus datos de Gmail pero los de FB o
Twitter si

Ejemplo de Netflix para recomendar peliculas simplemente al consumir la
aplicacién



Ejemplo de uso de fake news para cambiar la opinion de una persona pese
a quela gente piensa que “verifica la informacion”

Data + Fake News = Alert

La ubicacion habla mucho, ¢ por donde estas? ¢con qué te transportas? y
muchisimas muchisimas cosas para obtener informacion

Es peligroso los Data Brokers que venden los datos personales a terceros

A veces al darle Aceptar en “Tu privacidad nos importa” no nos damos
cuenta en a todo lo que aceptamos para que los sitios webs se lleven
nuestros datos y se vendan a otras empresas

Political Consulting Services son empresas que buscan regular la
transmision de datos con fines malos

Weaponizing features (ejemplo de lectura de documentos Word para
trackear las computadoras de una empresa con los metadatos de los
documentos)

Ejemplo de Grinder (tinder para homosexuales) haciendo Data Leakage.

Have | been pwned? Es una web que te dice si tus datos se han filtrado a la
web. Habian fallos de seguridad que han pasado 5mil millones. Comenta la
forma de weaponizar sobre las opciones de recuperaciones

Dirty Business Cards para hacer clustering
Clustering targets — Spear Fake News

Uso de IA para que ellos creen las fake news
Deep Fakes, Face Swaps

Generative Adversarial Networks usa dos IAs. Una que hace los Deep
Fakes y las envia a las otra a ver si logra engafiarla

Ahora se puede suplantar en tiempo real a una persona
V¥ 10-08-2022
No hubo clase
v 11-08-2022

Investigacion de salarios por Software Guru en area de analisis de datos
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Tarea 1: En la presentacion, las ultimas dos diapositivas vienen dos videos. Hay
que verlos y tener elementos de interés

Vv 12-08-2022
Descargar Orange Data Mining

Afnadimos el widget File, lo conectamos a Data Table y File también lo
conectamos a Scatter Plot

Vv 16-08-2022
Review de los videos de tarea
v 17-08-2022
Préacticas en Orange
Vv 18-08-2022
Presentacion de PowerPoint de KDD
¥ 19-08-2022
No hubo clase

Vv Tarea
v 1. Welcome to Orange

Instalacién de Orange

Al abrir Orange sale la pantalla de bienvenida

Al cerrarla, comienzas en Orange con una pagina en blanco
Orange trabaja con Widgets

Muchos de los analisis de datos empiezan con el widget File con el que
se cargan los datos

Al clickear aparece en la pagina
Al darle doble click al widget en la pagina se puede cargar un dataset

Lo siguiente:
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D) —&
Fie [Data Tadie|

Permite ver los datos del archivo cargado

Puede también graficarse los datos usando un Scatter Plot:

D)~ (B

Fiss \ Crata Pl

@

[ ] show al data on mouse hover
[ ] show dass denstty

Zoom [Select
[&] [@][a] [::

[ Auto send selection s on

L
44 46 48 5 §2 54 56 58 6 62 64 66 68 7

e Much better! Gaaa

v 2. Data workflows

Se puede crear un flujo de andlisis de datos de la siguiente forma:
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Se trabaja con el conjunto de Iris de Fischer

Tiene cuatro campos:

@ irpal length
@ srpal width

@ petal length

@ petal wish

Hay tres tipos de flor: iris setosa, iris virginica, iris versicolor

Si se conecta File a Distributions, puede verse el siguiente grafico:

b
@ sepal length

@ sepal witdth

@ petal length
@ petal wioth

@ «i

Precsien
umath !
[C] mn contirunus vanaties

Group by
@ e
[ | 9how relasve hregserces

thaa probablnes (Mere)

Al hacer un Scatter Plot puede clickearse en Rank Projections y
observar el nUmero que indica que a mayor sea, mas define la
separacion entre los conjuntos:
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El Scatter Plot envia automaticamente la info al output del widget

El workflow fue el siguiente:
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O

[rata Table

118

Distnbutions

File

Scater Plot Diata Table (1)

v 3. Widgets y canales

Hay multiples formas de afiadir un widget al workflow:
1. Clickear en el widget en el panel de widgets
2. Clickear y arrastrar a la pagina
3. Click derecho en la pagina y elegir el widget del menu
4. Arrastrar un canal de un output y soltar el mouse en un lugar vacio

Uno puede elegir qué datos pueden enviarse de un output a otro input

Al hacer doble click en la conexién de un widget a otro y puede verse
gué informacién se esta enviando
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Asi se puede definir cudl es la comunicacion entre Widgets

Con click derecho puede eliminarse una conexion entre Widgets

v 4. Loading your data
Orange puede leer Excel, tab y archivos separados por comas

Los datos normalmente son una tabla donde las instancias son
renglones y las columnas atributos

Ejemplo con:



E] ample dats - qgle x
— CHN docs.google.com X 00 =
Example data T : )
Fle Edit View Inset Format Data Tools Addons Help s m

El archivo se carga en el widget de File

Con el widget Select Columns se pueden corregir algunas cosas
malinterpretadas por Orange al cargar automaticamente un archivo

Se pueden guardar los datos a la computadora con el widget Save. Es
muy recomendable que se guarde con el formato nativo tab ya que
prepara anotaciones para los atributos y otras cosas

Se pueden afadir dos renglones después de los nombres de atributos

El primer renglén serian los Variable type (continuos o numéricos,
discretos o categoricos, o strings) y variable kind (meta y class
importantes)

V¥ 5. Hierarchical Clustering
Uso del dataset de Iris
Se usaréa el método de Clustering Jerarquico

Explicacion matematica del método
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Bésicamente es una férmula de distancia euclidiana ya que “entre menor
sean las distancias, mayor seran las similitudes”

Lo anterior sirve para clustering jerarquico

Se conecta entonces el widget File al widget Distances y éste al
Hierarchical Clustering que mostrard un Dendrograma

Lrkage 4 3 2 1 0 =
pr— = I L i hJ
- Irs-setoss g
Iris-setosa
arrotation —E s setoss
I 1 lre-setosa
D= T Tris-setoss
Irs-setosa
Tris-setosa
Pruning h Irs-setosa
- Irssetosa
(@) Nore
® . Irs-setosa
() Max depth 10 5 Irs-setosa
Iris-setosa
Iris-setosa
Selection — Iris-setosa
Irs-setosa
® Manual Irs-setosa
— - f2] Irs-setosa
() Height ratio 75,0% - Irs-setnsa
) TopN s Iris-setosa
it - Irs-setosa
Iris-setosa
Zoom Irs-setosa
Irs-setosa
Irs-setosa
. . Irs-setosa
Iris-setosa
ot e
[ Append duster IDs Irs-setosa
B Irs-setosa
Name Cluster —— Iris-setosa
Irs-setosa
Place | Meta variable - Iris-setosa
- Irs-setosa
Iri
¥ Auto send s on k:*:mln:
I_: Irissetosa v
T T T 4 T -~
I Save Graph Report 4 3 2 1 0 -

Puede enviarse esto a un Data Table para ver todo ordenado, pero
también puede enviarse a un Scatter Plot conectado de la siguiente
forma:
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AD) E ) =

T
Cuatarcen Clusterng Data Tibvw

(] -
- Seamar Pl

¥ 6. Making predictions

Se usard un dataset de frutas y vegetales para predecir si una instancia
es fruta o verdura

O]

Data Table
D ._z..i Classif:cahun Tree
Viewer
File Classification Tree

Con el viewer puede verse qué atributo es mas definitorio para las
decisiones de nuestras predicciones:
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Tree

13 nodes, 7 leaves
fruit

Display 56.4%, 22/39 @
Zoom { calories (per 100g)
width 0 <= 27500 ————aa
Oepth  [unmted  ~|
= iR
Target dass | None % i - S0 > 145 =
| saveGraph Report .m ® b |

L T

—
> 3.900
fruit
66.7% 4/6 ®

Se hace otra tabla donde tengan los mismos nombres de los atributos
con un “?” para el name, dado que es la prediccion que quiere hacerse

[E] Making predictions - datz X

Making predictions - dataset I N
File Edit View Inset Format Data Tools Add-ons Help Saving Comments m
& e~ € % o 00123 Adal - v | B I §A. .- E-1- |+ colmVY-Z-
fe
I A B c [ E F G H ] 4 K
1 name vitamin A % vitamin C % calcium % iron % magnesium %  calories (per 100 potassium (mg) protein (g) fiber (g)
2?7 1 154 3 1 4 61 213 11 3
3 7 15 9 2 11 3 20 202 2.2 2.1
a 1] 43 2 3 5 53 151 11 7
; —
6
7
8
£
10
1
12
13
14
15
16
17
i
R Shee! ~ | L B Explore

Se carga el archivo a Orange y se lee con un Data Table:

13



Mineria de Datos

(-

Data Table

1) =

Classification Tree

N )

Data Table (1)

s

Classification Tree
Vigwer

El File de abajo se debe conectar a Predictions y Classification Tree de

la siguiente forma:

..-'" 3
- Data Table

O)—

R CO=

Classification Tree

D)-___:" '

File (1)

Data Table (1)

Classificalion Tree
Viewear

@

Predictions
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De esta forma puede ahora verse la prediccion directamente en el
widget:

100g potassium (mg)  protein (g) fiber (g) name Classification Tree
Data: 3 instances. T
Brmbitem 1 1 213.000 1.100 3.000 ? 1.00: 0.00 — fruit
Task: Classification 2 202,000 2200 2100 ? 0.33: 0.67 — vegetable
Restore Original Order 3 151.000 1.100 7.000 ? 1.00: 0.00 — fruit

Options (dassification)
(] Show predicted dass [}
[ Show predicted probabilities

fruit

vegetable
[¥] Draw distribution bars
Data view

[#] Show full data set

Output
(] original data
[ Predictions
[¥] Probabiities

También pueden usarse otros clasificadores como regresion logica

Se conecta de la siguiente forma:

/ il
Df ~— @ @

Viewer
Classification TrEB

K(f}x\

Logishic Regression \1

D )7\_._— Pradictions

\"‘(D

Data Table (1)

E incluso se veran ambas predicciones:
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Info
Data: 3 instances.
Predictors: 2

100g, potassium (mg) protein (g) fiber (g) name Classification Tree  Logistic Regression
1 213.000 1.100 3.000 ? 1.00: 0.00 — fruit 0.87:0.13 — fruit
Tesk: Classification 2 202.000 2.200 2.100 i 0.33: 0.67 — vegetable 0.05:0.95 — vegetable
Restore Orignal Order 3 151.000 1.100 7.000 ? 1.00:: 0.00 — fruit 0.94: 0.06 — fruit

Options (dassification)
Show predicted dass N
Show predicted probabiliies
fruit

wvegetable

(] Draw distribution bars
Data view
[#] Show full data set

Qutput

V] Original data
[] Predictions
[¥] Probabilities

v 7. Model evaluation and scoring
¢ Cuél método de clasificacion funciona mejor?

Se conectara la relecion logistica en otra rama para evitar overfitting:

—HB

D }__‘HH Data Table . ) { .5:3
T -
V@,

Test & Score
r )J-'

Logistic Regression

Scatter Plot

Confusion Matrix

En Test & Score observamos lo siguiente:

16



Sampling Evaluation Results

(®) Cross validation Method AUC CA F1 Precision Recall

Number of folds: Logistic Regression 0.970 0.960 0.960 0.962 0960
() Leave one out

() Random sampling
Repeat trainftest 10 %) &
Relative training set size:
o U 75%

() Test on train data

() Test on test data

Apply

Target dass
!(lvaageovadm) '|

l Report |

Se observa que CA (Classification Accuracy) sacé un 96% y puede
observarse esto en la Matriz de Confusion:

Predicted
Logistic Regression
Iris-setosa Iris-versicolor Iris-virginica i
Iris-setosa 50 0 0 50
T Iris-versicolor 0 45 5 50
< iris-virginia 0 1 2 50
Show 3 50 46 54 150
|Number of instances hd Q
Select
| Correct \
| Misdlassified \
| Nore |
Output
Predictions
[C] Probabiities
Auto send is on
| Report |

Si se conecta este widget de matriz de confusion con el widget que ya
esta de Scatter Plot, puede observarse que el error esta en las flores
muy cercanas:

Mineria de Datos
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Points

Color: | [@iris -
Label: ' (No labels) -
Snape:  (Sameshape) v
Seei | (Same sze) -
Symbol size: D 10
Opacity: 25
Plot Properties

(4] Show legend

[[] Show gridiines

[] show all data on mouse hover
(0] Show dass density

SEE

M Auto send selection is on

| SaveGegph || Repot |

O
0,0
o O
o) o)
i o 0.0 8
® O OC} o
O 8 EO O
°0a B
geog8f °©°
0 gao
080%®®C ® Iisseions
8 O O @ Iris-versicolor
B 88 o Irig-virgnica
0" o
o)
o [
o)
[ 0 ©
8 §§ ;
Q
_OO , ,
0.2 04 06 08 1 1.2 14 1.6 1.8 2 22 24
petal width

Y como Logistic Regression no es la Unica que puede usarse, puede

también usarse Random Forest:
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B

e Data Table

3
Al

File { Scatter Plat
J I l
L

Test & Score

f } Confusion Matrix "-.

Logistic Regressmn/f ‘ ( D

/ Data Table (1)
Fo }_,

Random Foresi
Classification

Sampling Evaluation Results
(®) Cross validation
Number of folds: |10 |+
O Leave one out
(O Random sampling
Repeat trainftest 10 |
Relative training seE

5% I}

Method AUC CA F1 Precision Recall
Logistic Regression 0.970 0.960 0.960 0.962 0.960
RF Classification Learner 0.965 0.953 0.953 0.953 0.953

() Teston train data
() Test on test data

Apply

Target class
(Average over dasses) ~

AUC = Area Under receiver operating Characteristics

v 8. Add-ons

¥ 9. Principal Component Analysis
v 10. Feature Scoring and Ranking
v 11. K-Means

v 12. K-Means Explained

¥ 13. Silhouette

19



v 14. Image Analytics - Clustering

v 15. Image Analytics - Classification
V¥ 16. Text Preprocessing

v 17. Text Clustering

v 18. Text Classification

v 19. How to import text documents
v 20. Multivariate Projection - Freeviz

v 22-08-2022
Revision de la tarea
Revision del KDD en la presentacion

Como tarea buscar herramientas de ciencia de datos y minimo buscar alguna
para el proyecto (por equipos)

Vv 23-08-2022

Nuevo tema: Limpieza de datos
Con base en la fuente:

https://elibro.net/es/ereader/uaa/71744?page=1

¢, Qué es la limpieza de datos?
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La anomalia es una propiedad de los valores de los datos a partir de la cual se obtiene una
representacion erronea del mini mundo que éstos reflejan. Esta puede ser originada por
mediciones erroncas, entradas de datos sin validaciones, omisiones ocurridas micntras sc
coleccionan o s¢ mantienen los datos o también puede ser el resultado de malas
interpretaciones del analisis de los datos o de cambios que se han producido en el mini
mundo que no se han reflejado en la representacion de los datos. Un tipo especial de
anomalia es la redundancia, o sea, multiples tuplas representan el mismo hecho, o partes

de un hecho.

Las anomalias obslaculizan el uso efectivo v eliciente de los dalos. Los dalos que

contienen anomalias son datos erroneos o sucios.

La anomalia es una propiedad de los valores de los datos a partir de la cual se obtiene una
representacion erronea del mini mundo que éstos reflejan. Esta puede ser originada por
mediciones erroneas, entradas de datos sin validaciones, omisiones ocurridas mientras se
coleccionan o s¢ manticnen los datos o también puede ser el resultado de malas
interpretaciones del analisis de los datos 6 de cambios que se han producido en el mini
mundo que no se¢ han reflejado en la representacion de los datos. Un tipo especial de
anomalia es la redundancia, o sea, miltiples tuplas representan el mismo hecho, o partes

de un hecho.

Por otra parte, en el drea de KDD la limpieza de datos se define como el primer paso o
preprocesamiento ([28].[29]). Varios sistemas de KDD y mineria de datos resuelven las

actividades de limpieza de datos con herramientas dependientes de dominios especificos.

v 24-08-2022
Fuente del curso: Limpieza de datos

https://elibro.net/es/ereader/uaa/71744?page=1

Fuente del curso: Cémo usar Power Bl

https://www.youtube.com/watch?v=pwJuFbyhZFE

v 25-08-2022
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No fui a clase
v 26-08-2022

No hubo clase

Vv 29-08-2022
Cosas para el proyecto:

1. Autocapacitarse para una herramienta libre como Weka, RapidMiner, R,
Python, Orange, etc. [A fuerzas en Orange]

2. Deteccion de errores y propuesta de limpieza de datos

3. Usar una base de datos diferente a la de los demas equipos (Disney+
Movies en Kaggle)

4. Es posible que se pida el andlisis de la base de datos de ICls
Las cosas anteriores quedarian para dentro de dos semanas
v 30-08-2022
Valores ausentes y su significacion el los almacenes de datos
El proceso de limpieza de datos:

1. Deben ser detectados y corregidos los principales errores e inconsistencias,
tanto para fuentes de datos simples o se integran datos de diversos
origenes

2. El enfoque debe estar basado en herramientas que limiten tanto la
inspeccion manual de los datos como los esfuerzos de programacion y
debe permitir que puedan ser facilmente cubiertos otros origenes de datos

3. El proceso no debe resolverse aisladamente sino junto a las
transformaciones de los datos relativas a los esquemas basandose éstas en
los metadatos

En el examen se usara ya sea Orange, Power Bl o Excel
Data warehouse

v 31-08-2022

Mineria de Datos
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Practica con Excel
¥ 01-09-2022

Hablando del examen tedrico - practico
v 02-09-2022

No hubo clase (se habl6 ayer sobre el examen. La info esta en el grupo del
Team Secuestro)

¥ Segundo Parcial

v 05-09-2022

Viendo qué pez con el examen
v 06-09-2022

No hubo clase
¥ 07-09-2022

Calificaciones del primer parcial
v 08-09-2022

No hubo clase
v 09-09-2022

No hubo clase

v 12-09-2022
No hubo clase
V¥ 13-09-2022
No hubo clase
v 14-09-2022
No hubo clase
v 15-09-2022

No hubo clase

Mineria de Datos
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V¥ 19-09-2022
No hubo clase
v 20-09-2022
Vamos a programar en Python
Practica de JupyterLab:
Bajar el archivo de Aula Virtual
Vv 21-09-2022
Hacer examen refacil y retedrico de Python

v 22-09-2022

Tenemos que subir la tarea completa

Vv 23-09-2022

No hubo clase
v 26-09-2022
Presentacion estadistica descriptiva

v 27-09-2022

v 28-09-2022

Vv 29-09-2022

Mineria de Datos
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v 30-09-2022

No hubo clase

v 03-10-2022

No hubo clases por el congreso de ICI
V¥ 04-10-2022

No hubo clases por el congreso de ICI
v 05-10-2022

No hubo clases por el congreso de ICI
v 06-10-2022

No hubo clase
¥ 07-10-2022

No hubo clase

v 10-10-2022

No hubo clase
v 11-10-2022

Requerimientos del examen
v 12-10-2022

Preparacion para las presentaciones
¥ 13-10-2022

Preparacion para las presentaciones
v 14-10-2022

Preparacion para las presentaciones

v 17-10-2022

Mineria de Datos
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Preparacion para las presentaciones
v 18-10-2022

Preparacioén para las presentaciones
v 19-10-2022

Preparacion para las presentaciones
¥ 20-10-2022

Preparacion para las presentaciones
v 21-10-2022

Preparacion para las presentaciones

V¥ 24-10-2022

Presentamos nosotros
v 25-10-2022

Preparacion para las presentaciones
V¥ 26-10-2022

Preparacion para las presentaciones
v 27-10-2022

Preparacion para las presentaciones
v 28-10-2022

Preparacion para las presentaciones

V¥ Tercer Parcial

v 31-10-2022

Alternativas para el tercer parcial:

1. Ver una seccion del curso por integrante y hacer un proyecto con lo
aprendido

2. Otra alternativa que no entendi si era mas tedrica o practica
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v 01-11-2022

?

Vv 03-11-2022
?

v 04-11-2022

No hubo clases

v 07-11-2022

El examen seria n integrantes, n secciones y dominio de esas secciones del
curso

Revisando tratando de entender con un dataset nuevo aplicando dichas
técnicas

Contactar con el profe para liberarnos del tercer parcial (puede ser desde
ahorita)

Exposicién de Cristian

v 08-11-2022
Exposciones

v 09-11-2022
Exposciones

v 10-11-2022

Exposciones
v 11-11-2022

Exposciones

v 14-11-2022
No entré a clase

v 15-11-2022
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No entré a clase
Vv 16-11-2022

No entré a clase
v 17-11-2022

No entré a clase
v 18-11-2022

No entré a clase

v 22-11-2022

No entré a clases
v 23-11-2022

No entré a clases
v 24-11-2022

No entré a clases
v 25-11-2022

No entré a clases

Mineria de Datos
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