Sistemas Expertos
Probabilisticos

Estrategia: Sin suficiente informacion.

Primer Parcial

¥ Primer Parcial
Vv 24-01-22
Profesor: Dra. Eunice Esther de Ledn Senti
Overview del programa de la materia
PROLOG utiliza la l6gica de primer orden, donde crea un conjunto de reglas

Haremos problemas de prondstico, diagnostico, modelacion, aprendizaje o
aplicaciones a la bioinforméatica

El “Inteligencia Artificial: Un Enfoque Moderno” de Russell y Norvik es muy util y
completo

v 25-01-22
Background de la Doctora Eunice:

« Inteligencia artificial (computacion evolutiva)

BIOLOGIA
COMPUTACIONAL

MODELACION MATEMATICAY COMPUTACIONAL DE PROBLEMAS DE LA
BIOLOGIA MOLECULAR
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INTRODUCCION

* Biologia Molecular

= "It has not escaped our notice that the specific pairing we have postulated immediately suggests a
possible copying mechanism for the genetic materfal.”
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Se estima que el cuérpo
humano contiens

alrededor de 80,000 y
400,000 proteinas y este
nimero suele ser mucho
mis grande y
propordional al nimero
de genes que posea el
individuo u organismo
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PROYECTOS DE INVESTIGACION VIGENTES

= Pl 9-3: Algoritmos Metaheuristicos y heuristicos para la clasificacion de proteinas basado
en los mejores aciertos bidireccionales.

diferentes vectores ¥ su interaccién con proteinas receproras del humano.

Presentacion de estudiantes

Sistemas Expertos Probabilisticos



Vv 26-01-22

Realizacion de examen de diagndstico

v 27-01-22

Cuadro de definiciones

[hassos mEnENs

BaoncdinEts

“INTELIGENCIA ARTIFICIAL’

te  tarea de  lograr
Comipu ras p g FI'I-fIIJIJII‘lﬂ
an su amplio sentido iteral " (Haugeland,

toma de

Piensan como humanos

Actian como humanos

“El arte de crear maguinas con capacidad

de realizar funciones que realizadas por
personas requieren de  inteligencia”
(Kurzweil, 1990).

“El estudio de como lograr que las
computadoras realicen tareas que, por el
momento, los humanos hacen mejor” (Rich
y Knight, 1991).

“El estudio de las faculiades mentales
mediante el uso de modelos

computacionales.” (Charniak v McDermott
1985)

“El estudio de los calculos que permiten,
razonar y actuar." (Winston, 1992).

PFiensan racionalmente
Actian racionalmente

“Un campo de estudio que se enfoca a la
explicacion vy emulacion de la conducta
inteligente  en ibn  de  procesos
computacionales.” halkoff, 1290).

“La rama de |a ciencia de la computacidn que
se ocupa de la automatizacion de la conducta
inteligente.” (Luger y Stubblefield, 1993).

Primer renglon: Procesos mentales y racionales

Segundo renglén: Conducta

Tarea: Pensar en como definiriamos la Inteligencia Artificial
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SISTEMA EXPERTO (SE)

“Programa computacional que
exhibe, dentro de un dominio
especifico, un grado de
experiencia en la solucion de un
problema comparable con la
forma en que un experto humano
lo haria.”

James P. Ignizio

Interfase para el
Usuario

4_

Maquina de
Inferencia

'll)qaeriencia
codificada

.

Almacenamiento
de trabajo

Base de
Conocimientos
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Perecedero

Permanente

Dificil de transferir

Facil de transferir
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Creatividad

Sin inspiraciéon.

Es adaptiva Ambiente fijo
Experiencia Entrada simbolica
sensorial

Enfoque amplio

Enfoque especifico

e

Sentido comun

Técnico

Diferencia entre un sistema experto y
un programa convencional
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Representacion y uso |Representacion y uso
de datos de conocimiento

Algoritmos Heuristicas
Procesos repetitivos |Procesos inferenciales

Manipulacion efectiva  Manipulacion efectiva
de bases de datos de bases de
conocimiento

2a. PARTE

Aplicaciones de Sistemas
Expertos

v 28-01-22

Mas presentacion de personas
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Sistemas Expertos
Probabilisticos

Tarea #1. §Cdmo definiria la Inteligencia Artificial?

Requerimientos:
1.- Utilice una oracidn o dos oraciones para hacer su definicion
2.- Afiada un parrafo aparte de la definicidn para explicar por qué la define asi.

3.- Clasifigue su definicidn segin el cuadro y justifigue su respuesta.

¥ Tarea 1: ( Como definiria la Inteligencia Artificial?

1. La inteligencia artificial es la busqueda de la modelacion matematica a
través de una computadora del comportamiento humano y
pensamiento l6gico que realizan estos en tareas inteligentes.

2. Yo creo gue la defino asi porque para mi, la inteligencia artificial es la
rama de la programacion con mayor aplicacion de matematicas y que
MAas conocimientos requiere, pero los requiere porque en esta area se
apoya para la realizacion de modelos que representen el
comportamiento de inteligencia que se le da a la computadora.

3. Yo pondria mi definicién en el renglén de procesos mentales y
racionales y en la columna de la eficiencia humana debido a que
intento denominar la inteligencia artificial con el raciocinio humano mas
gue con la conducta que nosotros demostramos, asi también, creo que
trato de apegar la definicion a un apartado méas similar a lo que
podemos hacer, por ello creo que iria en la columna que le designo.

v 31-01-22
Uso del libro de Fundamentals of Artificial Intelligence

Otro libro de Sistemas Expertos y Redes Probabilisticas
v 01-02-22

Lectura del material
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Preguntas

Diga cudl es una definicion compacta de inteligencia que aparece en el
documento

La capacidad de resolver nuevos problemas
¢, Cual es la meta cientifica de la I1A?

Determinar y encontrar aspectos del conocimiento que permitan representar
conocimiento, aprender y buscar usando distintos sistemas de inteligencia

¢, Cuadl es la meta de ingenieria de la IA?

Enfoca la definicion anterior a problemas de la vida real, usando las mismas
técnicas de representacion de conocimiento, aprendizaje y busqueda.

La IA tiene diferentes campos, mencionelos y diga dos de ellos que estén
relacionados y en qué manera

La l6gica y matematica se relacionan con el campo de la filosofia, pues
estas dos se apoyan para la creacion de la logica y el uso de este aspecto
en la solucién de teoremas es muy util parte de la 1A

Explique brevemente las técnicas utilizadas en la 1A

Representacion: Estos sistemas tienen un disefio especializado para
representar conocimiento para usarlo en deducciones posteriores

Reglas: Pueden ser implicitas o explicitas por medio de deducciones 0 uso
de redes neuronales

Aprendizaje: Adquieren nuevas reglas y con esto aprenden conocimiento
constantemente

Busqueda: Buscan a través de un 6ptimo las posibilidades de decision que
tengan

Mencione los subcampos de la IA y dé una breve explicacion de qué trata cada
uno de ellos

Procesamiento del habla: Entender el habla
Procesamiento del lenguaje natural: Entender entrada de informacién

Planeaciéon: Agenda
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Sistemas expertos: Sistemas de apoyo en decisiones

Sistemas difusos: Controles por légica difusa

Modelos del cerebro: Algoritmos genéticos

Vision de maquina y robotica: Reconocimiento de objetos

Machine Learning: Aprendizajes por distintas estrategias
v 02-02-22

Caracteristicas de los sistemas expertos del PDF que se nos pasoé

et de I Eame de
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v 03-02-22

Realizacion de la practica 2

Desventajas de los S.E.

Formular una pregunta sobre el articulo leido
v 04-02-22

Repaso del articulo que leimos

v 08-02-22

No hubo clase

v 09-02-22

Sistemas Expertos Probabilisticos
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Etapas de desarrollo de un

sistema experto
Breves del Motor de inferencia

Motor de Inferencia

® E| motor de inferencia es el corazon de todo
sistema experto. El cometido principal de esta
componente es el de sacar conclusiones aplicando
el conocimiento a los datos. Por ejemplo, en
diaghostico médico, los sintomas de un paciente
(datos) son analizados a la luz de los sintomas vy las
enfermedades y de sus relaciones (conocimiento).

= | as conclusiones del motor de inferencia pueden estar haﬁafas. en
conocimiento determinista o conocimiento probabilistico. Como
puede esperarse, el tratamiento de situaciones de incertidumbre
(probabilisticas) puede ser considerablemente mas dificil que el
tratamiento de situaciones ciertas (deterministas). En muchos
casos, algunos hechos (datos) no se conocen con absoluta certeza.

Por ejemplo, piénsese en un paciente que no esta seguro de sus
sintomas

Sistemas Expertos Probabilisticos
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Ejemplo de trabagjo para un Motor de
Inferencia

= |Un paciente que no esta seguro de sus sintomas. Puede darse el
caso de tener que trabajar con conocimiento de tipo no
determinista, es decir, de casos en los que se dispone solo de
informacion aleatoria o difusa.

= E| motor de inferencia es también rdsponsable de |la propagacion de
este conocimiento incierto. De hecho, en los sistemas expertos
basados en probabilidad, la propagacion de incertidumbre es la
tarea principal del motor de inferencia, que permite sacar
conclusiones bajo incertidumbre. Esta tarea es tan compleja que da
lugar a que ésta sea probablemente la componente mas débil de
casi todos los sistemas expertos existentes.

Etapas del Desarrollo de un Sistema Experto

™13 primera etapa, significa el reconocimiento de la
situacion que da lugar a un problema, y cuyas
soluciones se buscan resolver a través del sistema
experto , ademas de establecer los objetivos que
deberan lograrse con su puesta en operacion . Esta
etapa debe contextualizar la situacion, definiendo
todas aquellas variables que seran involucradas en
el disefio e implementacion del sistema.

= | 3 segunda etapa, es aquella que debe definir la “base del
conocimiento” explicada anteriormente, I

= Seleccionar al personal especialista del area, que entregara el
conocimiento efectivo y heuristico que da lugara la
estructuracion del sistema experto.

= Se contrasta y combina la informacion entregada por varios
expertos , para luego poder establecer el motor de inferencia
definitivo con que se determinaran las conclusiones,

Sistemas Expertos Probabilisticos 12



= |atercera etapa: Disefio propiamente tal del sistema

= Combinar todos los elementos definidos anteriormente, de modo de
asegurar la determinacion correcta de conclusiones segun los datos que
reciba el sistema. I

= 5 |a dltima etapa en que los costos asociados a cualguier modificacidén son
minimos, en comparacion a errores posteriores que pudiesen estar asociados
a un mal disefio.

= [sta fase, debe entonces combinar el conocimiento, establecer el motor de
razonamiento, definir las soluciones y acciones que dara el sistema.

™ Cuarta etapa, seleccionar la herramienta utilizada para el
desarrollo del sistema experto disefiado. La seleccion de
esta herramienta se refiere a definir la forma de
programacion del sistema, dependiendo de las
alternativas disponibles y los costos asociados a cada una.
De este modo, se elige un lenguaje y una plataforma de
programacion, que tenga la capacidad de reproducir el
motor de inferencia, pugiendo aprovechar algunas
herramientas computacionales ya existentes en el area de
aplicacion.

= Quinta y Sexta etapas: Son las etapas de construccion y prueba de
un prototipo, forman un ciclo que se puede repetir en varias
oportunidades, con el objetivo de asegurar preliminarmente que el
sistema cumple con lo gque se requiere. Generalmente la etapa de
pruebas de un prototipo, esta asociada a revisar la correcta
programacion del sistema, aungue también puede dar lugar a la
identificacion de situaciones que no han sido consideradas en el
disefio y que deben corregirse antes de su puesta en marcha. Solo
una vez que el prototipo responda correctamente a todas las
situaciones posibles, puede continuarse con las siguientes etapas
del desarrollo.
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™ | 3 séptima etapa: La fase denominada Refinamiento y
Generalizacion, es aquella donde se llevan a cabo las
primeras pruebas del funcionamiento del sistema experto
en la aplicacion real. Estas pruebas deben lograr
identificar posibles errores del disefio original, para poder
modificarlos oportunamente. Ademas contempla la
correccion de variables o parametros, en aquellas
aplicaciones que requieran un ajuste fino durante la

puesta en marcha.

= (Octava etapa: La etapa de Mantenimiento y Puesta a punto,
corresponde a la implementacion final del sistema y cuyas
modificaciones deben estar asociadas a la incorporacion de nuevos
conocimientos o la actualizacion de disefio por cambios en las
variables del problema. Por otra parte, pudiesen incorporarse
correcciones en funcion de |a evaluacion por par te del usuario.

v 10-02-22

Sistemas Expertos Probabilisticos

—.| Planisarmento del Problema

| Encontrar Expertos Humanos |

.

| Disedlar Sistema Experto 1 |

b

| Elegir Hemramuenta Desarrolle |

.
Constnar Protatipo
f—
| Probar Prototipo
.

| Refinamiento v Generalizacion

.

—| Mantemmoente ¥ Paesta ol dia
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Lectura de las paginas 35 a 40 del libro de Sistemas Expertos Probabilisticos

Sistemas Expertos Probabilisticos

E B & ® @ 3 /e [ 3 @G@

L LHASL UL CULDPULITIVLIALE Y I UL, LR UL T LU IOL LS RO e Vv
||1"'|'||:i]| i .IIE- ]II!I'.‘I'IIP.‘- CEF H';I’!Il&- ey s Sil.lllll'i("lll lnll'l.i!"lllli‘l.'l'. F‘hl!" |:|n||'||:r|||:- L
dinamico, es decir, puede cambiar de una aplicacidn a otra. Por esta razon,
no cs de naturalezs permancote y se almacenn en la memena de trabajo.

En situaciones determinisbas, las relaciones enbee oo conjunto de objetos
pueden ser representadas mediante un conjunto de regles. El conccimiento
s almacena on la base de conocimiento v consiste en un conjunto de objetos
v oun comunta de reglas gque gobacrnan las relnciones entre esos objetos,
La imformacion almacenada en la base de conceimiento e de naturaleza
permanente ¥ cstiticn, o8 decir, no cambia de une aplicacién a otre, &
FrIEHnEs IIIJIE hE! ill[]lr]ll:ll'!"l:l H.I E"-I.“-11'IIIH l'KII!"I'I(J |!|1"||I|!||1|H Ih' H.JIrI!IHIi'J.HjI'.

Para dar una ides intuitive de lo que e una regla, supongase que se tione
v conjuntao de ofgetes y, por simplicidad, gue cads objpeto poeds teper oo
¥ silo uno de un conjunto de pasibles valores. Ejemplos de objetos con sus
posibles valores sc dan cn la Tobla 2.1

HI!J:'IiiI?l”I\.'II.I.l“ e II.HII 10 l:llh.'ln' I'ji"III.EII.HI‘F ':II! IW‘Q-LIM.K:

Regla 1: 5i nota = 0, cntonees ealificacion = sobresaliente.
Regla 2: Si puesto < ) o oseda > 7, entonces Admitie = s v Notificar =
al.

{:‘Il.ll,ll. nrna 1]':' IIL“ r:'g]:w ?Ill!l!l'i(lrlﬂ |'!"]J|':'i||'|'||'|. IIIRc (8] 'I'Ilir'l."‘ IF.IIjI'Iili 'I. I"il?‘i.
formada por las partes siguientes:

# La presiisa ale la regla, que es la sopresidn bigica entre las palabiras
clave siy entonces. La premisa puede contener una o méas afirmeaciones

Ejemplo 2.1 Cajero Automdtico. Como ejemple de problema deter
minista que pucde sor formulsdo wando un conjunto de reglas, considerese
una situacion en laogue wn nswario (por ejemplo, un eliente) deses s
dinerc de su cuenta corriente mediante un cajore antomatico (CA). En
enanto ol wsunne mtrodoes Ta tacjets en el ©A, D maguins la lee v lnove-
rifica. 8i la tarjeta no es verificada con éxito (por ejemple, porque no es
legible), ] CA devuclve la tarjets sl usuario con el mensaje de crror corres-
& vndliente. o ol easo, el 4 |ri|:!|.-e al n=smario sn miimers de ddentificaesion
personal (NIF). 51 el nimero fuese incorrecto, se dan tres oportunidades de
corregirlo, 51 ol NIP e correcto, ] CA progunts sl usoario enanto dinerc
dessa sacar. Para gue el pago se autorice, la cantidad aclicitada no debe
exceder de una clerta cantidad limive diaria, ademas de haber suficiente
dinero on su cucnta.
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- =

Fegla 1

51
Tarjeta = venficada ¥
Fecha =noexpiradak ¥
NIF- correcio ¥
Intentos = no excedidos ¥
Balanoe - suficsenbe ¥
Limite = po excedida

Entonces

Fago = autnezade

Regla 2 i Regla 3 b
S S
Tameta = oo venficada Fecha = expurada
Eatonces Ealonces
Pxan = niv amtorizada Paza = niv amtarizado
Reglad N i Bepla 5
1 & )
NIF = imcomrecta Intentas = exeodados
Entonces Entonces
Pago = oo antonzado Pago = no autonzado

v 11-02-22
Continuacién de la lectura paginas 42 a 54
Tarea de hacer en PROLOG el problema del cajero automatico

Otra tarea: Hacer un conjunto de reglas y aplicar la regla de concatenacién o
en otro caso transformar un regla en expresién o transformar una expresion
l6gica, aplicar Modus Ponens o Modus Tollens o también el encadenamiento de
reglas

Recomendacion: leer el algoritmo 2.2

v 14-02-22
Continuacién de la lectura paginas 50 a 60

v 15-02-22

Aplicando el encadenamiento de reglas

Algoritmo para encadenamiento de reglas:

Paso 1.- Asignar a los objetos (variables) sus valores conocidos.,

Paso 2 - Ejecutar cada regla de la base de conocimientos y concluir nuevos hechos si es posible.

Pasff:: 3.- Repetir el Paso 2 hasta que no puedan ser obtenidos nuevos hechos.

Sistemas Expertos Probabilisticos 16



Ejercicios de encadenamiento de reglas

1.- Se tienen las siguientes reglas en una base de conocimientos:
R1:Si0yH E!I:'ItUI'IEESIR

R2: Si Ry Pentonces X

R3: 5 Xy Zentonces ¥

Se conoce que las siguientes variables son ciertas: Q, H, Z y las variables P, Y son falsas. Averigle el
valor del resto de las variables. Haga el diagrama de las reglas.
Vv 16-02-22
Revision de un ejemplo de la Doctora
v 17-02-22
No hubo clase
v 18-02-22
Trabajo en equipo con Melissa, Andy, Chuy y Pinto

v 21-02-22
No hubo clase

v 22-02-22

Eiemplo de Compilacion de reglas

Sistemas Expertos Probabilisticos
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Se conocen como ciertos los objetos A, B, D, E,
F.H, I. El resto de los objetos se toman como los

S

Regla §

objetivos.
Reglal ) [ Regla2 [ Regla3 )
SiAyB SsiD.E yF SiHe I
Entonces C Entonces G Entonces J
[ Regla 4 I ( Regla 5 ) [ Reglaé
siCvyG SiGvyl] siKyL
\ Entonces K Entonces L Entonces M
|
Regla 1
D
®_ Regla 4
ke
F
@\ Regla 6

I

Regla 3
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- e S ¢ La Regla 1 implica C=AAB.
Regla 1 Regla 2 Regla 3
SiAyB siD.E yF siHel o La Regla 2 implica G=DnENF.
Entonces C Entonces G Entonces J
Ly o La Regla 3 implica J=H 2 .
Regla 4 Y ( Regla § \N Regla 6 h
siCyG SiGyJ SiKyL ¢ La Regla 4 implica K=CAG=(AAB)A(DANEAF).
Entonces K Entonces L Entonces M . g
o LaRegla 5 implica L=GAJ=(DAEAF)A(HAI).
o La Regla 6 implica M=K AL=AANBADANEANFAHAI
_ . Equivalencia con las
Ecuaciones Objetivo reglas
o La Regla 1 implica C = A7 B. Las tres primeras ecuaciones son equivalentes a las tres primeras reglas.
o Las tres ecuaciones objetivo son, respectivamente, equivalentes a las reglas
¢ LaRegla 2 implica G=DAEAF. it
siquientes:

o LaRegla 3 implica J=H 1. ) )
o Redada SiAyByDyEyF, entonces K.

o La Regla 4 implica K =CAG=(AAB)A(DAENF) I

- o Reglaa: SiDyEyFyHel, entonces L.

o LaRegla 5 implica L=GAJ=(DANEAF)A(HAI).

'LJH[‘?,LHJl]]Jph{dH=hI=l BDEFHJI. 'Hf":]df_‘ld 5| {UHL‘DH'EL'FUHFJIH.J-‘er‘: ”

Como se conocen como ciertos los objetos A, B, D, E,
F.H, I, entonces C, G, J, K, L y M son ciertos.

A Averigue los valores de I,J,K,L,M,N,O,P,Q,R si conocemos
que A,B,C,D,E,F.G.,H son ciertos. Utilice la compilacion de

B reglas. Escriba las ecuaciones objetivo y la equivalencia
con las reglas.

c M

D

E

G

H

Ejercicio de compilacion de reglas

Sistemas Expertos Probabilisticos
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Vv 23-02-22

Ejercicio
V¥ 24-02-22

Actividad en equipos
Vv 25-02-22

No hubo clase

v 28-02-22

Sistemas Expertos Probabilisticos

NECESIDAD DE LOS SISTEMAS
EXPERTOS PROBABILISTICOS

Sistemas Expertos Probabilisticos
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APARICION DE LAS REDES PROBABILISTICAS.
LAS REDES BAYESIANAS Y MARKOVIANAS

SISTEMAS EXPERTOS PROBABILISTICOS

Sistemas Expertos Probabilisticos
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MEDICION DE LA INCERTIDUMBRE

, en el que se incluyen todos los posibles resultados de un cierto
experimento como conjunto exhaustivo y mutuamente exclusiv
espacio muestra
el objetivo consiste en asignar a todo subconjunto de S un
numero real que mida el grado de incertidumbre sobre su realizacio

edidas de probabilida

DEFINICION DE PROBABILIDAD

Sistemas Expertos Probabilisticos
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PROPIEDADES DE LA PROBABILIDAD

e Propiedad 1 (Normalilzsze): p(é) = 0.

e Propiedad 2 (Monotonicidad): Si A C B C S entonces p(A) <
p(B).

e Propiedad 3 (Continuidad-Consistencia): Para toda sucesion
creciente A; C A; C ... o decreciente Ay O Ay O ... de subconjuntos
de S se tiene

lim p(A;) = p(lim A4;).
1—00 —00

e Propiedad 4 (Inclusién-Exclusién): Dado cualquier par de sub-

conjuntos A y B de S, se cumple siempre la siguiente ignaldad:

p(AU B) =p(A) + p(B) — p(AN B). (3:2)

Propiedad 1: Normalizacion

+ Propiedad 1 (Normalizacidn): p(é) = 0.

+ Propiedad 2 (Monotonicidad): Si A C B C §, entonces p(A) <
nB).

+ Propiedad 3 (Continuidad-Consistencia): Para toda sucesion
creciente A; C Ay C ... o decreciente A4 D Ay O ... de subeonjuntos
de S se tiene

t_]illalcp{zl.-] =P(i]m:1; A).

+ Propiedad 4 (Inclusion-Exclusion): Dado cualquier par de sub-
conjuntos A v B de S, se cumple siempre la siguiente igualdad:

pAUB) =p(4)+p(B) - pl4nB). (32)

Sistemas Expertos Probabilisticos



v 01-03-22
Ejercicio practica
v 02-03-22

No hubo clase por la realizacion del examen de primer parcial

Segundo Parcial
¥ Segundo Parcial
v 03-03-22

Distribuciones de probabilidad, independencia de variables y probabilidad
condicional

Basicamente estadistica
v 04-03-22

Temas de probabilidad

v 07-03-22
Realizaciéon de actividad
v 08-03-22

Tablas de contingencia y distribuciones de probabilidad y funciones de
probabilidad marginal

Sistemas Expertos Probabilisticos 24



Ejercicio

Tabla de Contingencia

Considérese la funcion de
probabilidad conjunta de las tres
variables binarias X,Y,Z de |z
tabla. Calcule las probabilidades
marginales de una variable,

de dos variables, todas las
posibles probabilidades
condicionales y determine qué
variables son independientes y
cuiles dependientes.

v 09-03-22

Actividad préactica
v 10-03-22

Revision de propuestas de equipo
Vv 11-03-22

Mas revision de proyectos

V¥ 14-03-22

Software Hugin Expert

https://www.hugin.com/hugin-lite/

v 15-03-22

Hubo complicaciones técnicas que impidieron la imparticion de clase
V¥ 16-03-22

Ejemplos de Hugin Expert
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https://www.hugin.com/hugin-lite/

v 17-03-22

Ejemplos de probabilidades marginales de una, dos variables, condicionales e
independencia entre variables

Vv 18-03-22

No entré a clases

v 22-03-22
Ejemplo de probabilidades con el teorema de Bayes
v 23-03-22
Ejemplos en Hugin Expert
Vv 24-03-22
Aclaracién sobre las actividades y la evaluacion del segundo parcial

V¥ 25-03-22
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REQUERIMIENTOS PARA EL AVANCE DEL PROYECTO PARA LA EVALUACION DEL SEGUNDO PARCIAL
DE Lt MATERIA SISTEMAS EXPERTOS PROBABILISTOCS 80 SEMESTRE DE ICI, CURSO EMERO-
JUNIO 2022,

1.- EL trabajo es equipo como fue integrado con la propuesta inicial,

2.- El equipo debe tener un nombre y debe especificarse quien tiene la funcion de Ingeniero de
Conacimientos y Quién tiene la funcidn de Experto en el tema.

3.- Describir claramente el problema de decisidn de su proyecto. El problema de decisidn puede
ser {minimo 250 palabras):

aj clasificar entidades, enfermedades, objetos, ate.
b) diagnosticar enfermedades, padecimientos, etc,
c) pronosticar climas, zonas de riesgo, pozos de petroles o minerales en general, etc.

d) identificar fallas de hna componente electrdnica, eléctrica, mecdnica, etc.

FECHA TOPE DE ENTREGA: 13 DE ABRIL 2022
1.- EL trabajo es equipo como fue integrade con la propuesta inicial.

2.- El equipo debe tener un nombre y debe especificarse qui€n tiene la funcidn de Ingeniero de
Conocimientos y Quién tiene la funcidn de Experto en el tema y deben escribirse los nombres de
los integrantes del equipo.

3.- El proyecto debe tener un nombre,

4.- Describir claramente el problema de declsién de su proyecto. Nombrar las variables que se
utilizarian para la declsidn, Se requiere como minimeo 250 palabras para la descripcidm, El
problema de decisidn puede ser:

aj clasificar entidades, enfermedades, objetos, ate.
b) diagnosticar enfermedades, padecimientos, ete.
c) pronosticar climas, zonas de riesgo, pozos de petréleo o minerales en general, etc.

d) identificar fallas de una componente electrdnica, eléctrica, mecanica, etc.

5.~ Dar una descripcién de las variables u objetos que se utilizan en el proyecta,

Vv 28-03-22

Revision de examen
v 29-03-22

Errores de tipo 1y tipo 2
v 30-03-22

No entré a clase

v 31-03-22
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No entré a clase
Vv 01-04-22

No entré a clase

Vv 04-04-22
Sobre el proyecto para el examen
v 05-04-22
Diferencias entre redes bayesianas y markovianas

Fundamentos de grafos observando cuestiones de grafos como grafos dirigidos
y no dirigidos

v 06-04-22

No entré a clase
¥ 07-04-22

No entré a clase
v 08-04-22

Revision de avance de proyecto

v 11-04-22

Asesorias del proyecto - examen
v 12-04-22

Asesorias del proyecto - examen
Vv 13-04-22

Asesorias del proyecto - examen

Tercer Parcial

¥ Tercer Parcial
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v 02-05-22
Explicacion de lo que se hara en el resto del semestre
V¥ 03-05-22
Actividad de equipo de fiabilidad
v 04-05-22
Actividad del proyecto final
V¥ 05-05-22
Actividad del proyecto final
v 06-05-22

Actividad del proyecto final

¥ 09-05-22
Revisiones de proyecto final

v 11-05-22
No hubo clase

v 12-05-22
Trabajamos en equipos el resto del curso
Terminar la red bayesiana del segundo parcial
Recordar todas las variables

v 13-05-22

Revision:
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Vv 16-05-22
Redes Bayesianas para el proyecto
v 17-05-22
Avance en el proyecto
Vv 18-05-22
Seguimos con el proyecto c:
v 19-05-22
Seguimos con el proyecto c:
Vv 20-05-22

Seguimos con el proyecto c:

V¥ 24-05-22

Revision de proyectos por fecha (nos toca el jueves)
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Examen: Exposicion del proyecto
Vv 25-05-22

Revision de proyectos
v 26-05-22

No hubo clase
v 27-05-22

No hubo clase

v 30-05-22
No hubo clase
v 31-05-22
Revision de proyecto
v 01-06-22
No hubo clase
v 02-06-22
No hubo clase
v 03-06-22

No hubo clase
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